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MOTTO

Jangan terlalu ambil hati dengan ucapan seseorang, kadang manusia punya mulut
tapi belum tentu punya pikiran
- Albert Einstein-

Jangan pergi mengikuti ke mana jalan akan berujung. Buat jalanmu sendiri dan
tinggalkanlah jejak
- Ralph Waldo Emerson-

Amalan yang lebih dicintai Allah adalah amalan yang terus menerus dilakukan
walaupun sedikit.
-Nabi Muhammad SAW-

Boleh jadi kamu membenci sesuatu, padahal ia amat baik bagimu, dan boleh jadi
(pula) kamu menyukai sesuatu, padahal ia amat buruk bagimu. Allah mengetahui,
sedang kamu tidak mengetahui.

-QS Al Bagarah 216-

“Maka nikmat Tuhan kamu yang mana yang kamu dustakan?”’
—-QS Ar-Rahman-

Jika mereka bisa, maka kamu juga bisa

-Tarsono-
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